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La Escuela de Verano en Dartmouth sobre Inteligencia
Artificial (1956) se considera un evento importante en
la historia de la |IA y donde surgié el término
inteligencia artificial, seleccionado por el informatico
John McCarthy.

La inteligencia artificial (IA) se puede definir como el
campo de estudio y desarrollo de sistemas
informaticos que pueden realizar tareas que
normalmente requieren inteligencia humana. Estas
tareas incluyen el aprendizaje, la percepcion, el
razonamiento, la resolucion de problemas y la
comprension del lenguaje natural. La meta: La
ot ot Inteligencia Artificial de Nivel Humano o Inteligencia
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EVOLUCION IA
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MODELO

SIMPLIFICADO CRECIMIENTO

DE NEURONAS

Warren McCulloch  Surgieron los

y Walter Pitts primeros
publican "A programas de IA
Logical Calculus como ELIZA

of the Ideas
Immanent in
Nervous Activity”,
introduciendo un
modelo La |A crecio
simplificado de conforme el boom
neuronas del silicio
artificiales.

Se empezd a usar
la IA en juegos

TEST DE TURING

Las expectativas
excesivas llevaron
a una decepcion
en los avances de conocimiento y las

una reduccidon en
el financiamiento

1970
R oo 1980
® 4

RENACIMIENTO
DE LA IA

PRIMER
INVIERNO IA

El desarrollo de
sistemas basados
en el

redes neuronales
comenzo a
revitalizar el
interés vy la

inversion en |A

la IA, causando

y el interés.

La introduccidon de
algoritmos de
aprendizaje
profundo..

SEGUNDO
INVIERNO IA

Nuevamente, el
incumplimiento
de las
expectativas
llevd a una
disminucion en
el apoyo
financiero.

(AN

ERA ARQUITECTURA
DEL DEEP DE
LEARNING TRANSFORMERS
Y BIG DATA

Geoffrey Hinton
acufa el término
"Deep Learning” para
describir algoritmos
de redes neuronales
de multiples capas

AlphaGo de Google
DeepMind derrota al
campeodén mundial de
Go, Lee Sedol, un
hito en la IA.

La arquitectura
introducida,
conocida como
"Transformers”,
se ha convertido
en el estandar
de oro para una
amplia variedad
de tareas de
NLP.
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RAMAS DE LA IA

Inteligencia artificial

ML: Machine Learning

ML DL : Deep Learning
IA NLP: Natural language
DL Generativa processing
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El Machine Learning (ML), o aprendizaje
automatico, es una rama de |Ia
inteligencia artificial (IA) que se enfoca Pathologist
en el desarrollo de algoritmos vy ~ -
modelos  que permiten a las |
computadoras aprender a realizar -
tareas sin ser explicitamente -
programadas para ello. En lugar de -
seguir instrucciones rigidas, los sistemas =Y -
de ML utilizan datos y patrones para |
mejorar su entendimiento O
rendimiento en una tarea especifica.

ot

12
45
12
10
35
1

S & Centr@Tec
e - A

INSTITUTE




AL D \‘\\\\ NN\ \'\‘\\‘\\\‘"\\\\\\\\\1
\\ AU N NN N Ny AR
\\\\\\\\\\\\\ \\\\\ AN\ANY
A T N S O R S AN
\\\\\ \\\\\\\\\\\\\\\\\\\‘

A R R AR
/l'||‘,“\i|l|||\\\\\
I A

LUy,

I
////////)"l(l///,"):!‘
A A A A AV AV
vy, ////////,’/'/'
A A A A A A A VA

/,/,///////////,’////’
,///////////////,/’/,//’,
, , 1,0

[ / /
l'f//// f////l//,I//,/,//‘
| g A
[ S I Lyt /
) W '1u||0||,",/'/,
_ \\“l|0|llt|||'|:ll,l
\\\\\N\\\\\\\\\\|||I',I
\\\\\\\\\\\\\\\‘\“I"
T T R O O S N O N R S T
*‘\\\\\\\\\\\\\\\|‘
v
\\\\‘,
\\\\
W
relu_2 1 intermediate c conv_2_2
-
- Slide k \‘ —
0]
3 ) jets a . : | | -
k 1 k y Hover over o see value! —t
‘_
- - - U
- o]
\ \ \ 0
&)
r'r:
/’
//
I
— — | — — — ] 7
¥ | r !
o
0 _/

gy
Centr@Tec

a
et sovom e IR

nnovacion para Pyme: INSTITUTE




PROCESAMIENTO DEL
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You uploaded this file:

Los carnavales en Espana.pdf - Processed
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Por el contenido y el estilo, lo mas probable es que el texto sea un tipo de articulo informativo o material
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RECOMENDACIONES

Comprender y apoyar las Asegurar la privacidad y
necesidades de informacion de la confidencialidad de los datos.
empresa y de sus partes interesadas. (Principios éticos)

Capturar, almacenar, proteger y Fomentar una gobernanza de

garantizar los datos. datos.
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Juan Manuel Nunhez Velasco
QO 34689673701
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www.bisite.usal.es
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Sebastian Lopez Florez
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